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论文一

OCRGenBench: A Comprehensive Benchmark for Evaluating OCR Generative Capabilities

日期

2025-07-25

在人工智能技术飞速发展的时代背景下，我们将不定期梳理人工智能

领域的部分前沿学术与技术动态，并以简报的形式分享给读者，以帮

助关注此领域的人士了解最新的学术前沿发展与产业技术动态，促进

学术交流和技术繁荣。本期摘选了近期全球人工智能领域的 13篇最

新学术动态、4篇技术动态、以及 2个资源推荐给广大读者。
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内容摘要

OCRGenBench 关注的是生成式模型的 OCR generative capabilities，也就是“视觉文本生成与编辑

能力”的系统评测。作者指出，现有基准通常只评估海报或场景文本，只看文生图或文本编辑中的某一类任务，

而且样本难度有限，无法真实反映模型在复杂视觉文本场景下的表现。为此，论文首次统一了 text-centric T2I

generation、text editing、OCR 相关图像到图像转换 等任务，形成覆盖 5 大文本类别、33 个 OCR 生

成任务 的综合评测集。作者还设计了统一指标 OCRGenScore，综合衡量文本准确性、指令遵循、美学质量

等多个维度。实验发现，即使是前沿生成模型，在该 benchmark 上多数得分仍低于 60/100，说明视觉文本

生成仍远未成熟。

主要亮点

 把 OCR 生成能力当成统一能力来评估：不再把文生图、文字编辑、文档修复等割裂看待。

 基准覆盖全面且难度高：33 个任务、1060 个高质量人工标注样本，包含高文本密度、复杂版式、多比例

与双语内容。

 提出统一指标 OCRGenScore：同时评估文字正确性、指令遵循、视觉质量与结构一致性，更符合真实使

用场景。
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相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2507.15085
Code: https://github.com/NiceRingNode/Awesome-Generative-Models-for-OCR
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论文二

A Mixed Diet Makes DINO An Omnivorous Vision Encoder

日期

2026-02-27（CVPR 2026 录用）

内容摘要

该论文指出，像 DINOv2 这样的视觉基础编码器虽然在单一模态视觉任务上表现很强，但其特征空间并

不能天然对齐 RGB、深度图、分割图等不同模态：同一场景的 RGB 图像与深度图在嵌入空间中的相似度，

甚至接近随机样本之间的相似度。为此，作者提出 Omnivorous Vision Encoder（OVE），通过“双目标

训练”让模型学到模态无关的统一表示：一方面最大化同一场景不同模态之间的特征对齐，另一方面使用冻结

的 DINOv2 教师进行蒸馏，保留原始视觉基础模型的判别语义。最终，OVE 可以对 RGB、Depth、

Segmentation 等输入给出一致而强健的场景表示，让 DINO 系列从“单模态强编码器”变成“跨模态通用

视觉编码器”。
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主要亮点

 把 DINOv2 扩展成统一多模态编码器：核心目标不是重新训练一个大模型，而是在保留 DINOv2 语义能

力的基础上，把 RGB、深度、分割等输入映射到统一特征空间。

 对齐 + 蒸馏的双目标设计：既约束同场景跨模态特征对齐，又用冻结教师模型锚定表示质量，兼顾跨模态

一致性与单模态判别能力。

 适合多传感器视觉场景：这类统一嵌入更适合机器人、3D 感知、视觉-几何联合建模等任务，为“一个编码

器处理多种视觉输入”提供了简洁路线。

相关链接

Paper: https://arxiv.org/abs/2602.24181
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论文三

DARE-bench: Evaluating Modeling and Instruction Fidelity of LLMs in Data Science

日期

2026-02-27（ICLR 2026录用）

内容摘要

DARE-bench 面向数据科学 Agent 的评测痛点提出了一个标准化、可验证的新基准。作者认为，现有

LLM/Agent 基准往往缺少对“过程是否正确、是否遵循任务指令”的精细评估，而且训练数据也缺少高质量、

可验证标注。为此，论文构建了 6300 个来源于 Kaggle 的数据科学任务，覆盖建模与数据科学工作流中的

关键环节，并确保每个任务都有可验证的标准答案，从而避免依赖人工或模型打分器带来的主观性。实验显示，

即便是能力很强的模型，在这类真实数据科学任务上仍然表现不佳；而基于 DARE-bench 进行监督微调或强

化学习后，模型性能可大幅提升，说明该基准既能评测，也能反向驱动训练。
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主要亮点

 首个面向数据科学 Agent 的大规模可验证基准：任务来自 Kaggle，贴近真实数据科学工作流，而不是纯

文本问答。

 强调 instruction fidelity 和 process-aware evaluation：不只看最后答案，还关注模型是否按要求执

行建模和分析步骤。

 同时可作评测集与训练数据源：论文展示了 SFT 和 RL 都能显著提升模型在该基准上的表现，说明它具备

“ benchmark + curriculum ”双重价值。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2602.24288
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论文四

AI+HW 2035: Shaping the Next Decade

日期

2026-03-05

内容摘要

这是一篇 AI 与硬件协同演进的十年路线图式愿景论文，由 Yann LeCun、Anima Anandkumar 等二十

多位学者联合撰写。论文的核心观点是：未来 AI 的关键不只是继续“堆算力、堆参数”，而是要在 算法、架

构、系统、软件抽象与可持续性 上开展跨层协同设计，把目标从单纯提升模型能力转向显著提升 intelligence

per joule（单位能耗智能）。作者提出，到未来十年应争取实现训练与推理效率 1000 倍提升、让 AI 系统

具备云-边-物理世界一体化部署能力，并通过共享基础设施、产业与政府协作、人才培养等方式形成长期国家

级与全球级协同推进机制。它更像一份 AI+HW 的“共同宣言”，强调未来 AI 的突破必须建立在系统级协同

优化之上。
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主要亮点

 从“模型扩张”转向“系统级协同优化”：强调 AI 与硬件不应各自演进，而要围绕能效、部署和可持续性

联合设计。

 提出清晰的十年目标：包括训练/推理效率 1000× 提升、跨云边端一体化、普惠化基础设施等，具备很强

的战略路线图意味。

 兼具学术与政策倡议色彩：不只讨论技术，还提出政府、产业、学界如何共同建设共享平台、人才体系与公

共投入机制。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2603.05225
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论文五

KARL: Knowledge Agents via Reinforcement Learning

日期

2026-03-05

内容摘要

KARL 聚焦企业知识检索与复杂信息综合任务，提出了一个通过强化学习训练 knowledge agent 的完

整体系。论文的四个核心贡献分别是：构建涵盖六类搜索与推理行为的评测套件 KARLBench；证明跨多种搜

索行为联合训练比单一基准优化更具泛化能力；搭建利用长程推理和工具调用来自动生成高质量训练数据的合

成数据流水线；以及提出一种 迭代式、大批量、off-policy 的后训练 RL 范式，兼顾样本效率、训练稳定性

和多任务泛化。作者报告称，在成本-质量与延迟-质量的权衡上，KARL 相比 Claude 4.6、GPT 5.2 等模型达

到 Pareto 最优，并在足够测试时算力下超过最强闭源模型，说明面向“知识搜索与综合”这一垂类能力，定

制化 RL 训练非常有效。
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主要亮点

 KARLBench 评测维度很全：覆盖约束检索、跨文档综合、表格数值推理、技术文档程序性推理等六类高难

任务。

 强调多行为联合训练与 OOD 泛化：不是只对单任务刷榜，而是让知识代理在多种搜索范式下都能稳健工

作。

 提出面向知识 Agent 的系统化 RL 路线：合成数据 + 多任务训练 + off-policy RL 的组合，对企业搜索

类代理很有参考价值。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2603.05218
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论文六

The Spike, the Sparse and the Sink: Anatomy of Massive Activations and Attention Sinks

日期

2026-03-05

内容摘要

这篇论文系统研究了 Transformer 中两个反复出现但尚未被充分解释的现象：massive activations（少

量 token 在少数通道上出现极端激活） 与 attention sinks（某些 token 无论语义是否相关都吸引大量注

意力）。作者通过实验发现，两者的共同出现很大程度上并非“模型学到了某种统一机制”，而是现代

Transformer 架构设计带来的结果，尤其与 pre-norm 配置 密切相关。进一步地，论文区分了二者的功能：

massive activations 更偏全局，会形成跨层持续存在、近似恒定的隐藏表示，像是隐式参数；attention sinks

更偏局部，用于调制各头的注意力输出并偏向短程依赖。该工作把过去一些观察性现象拆解成了更清晰的机制

分析，对理解 Transformer 内部表征和改进架构设计都很有价值。
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主要亮点

 首次系统拆分两种常见异常现象的功能角色：出 massive activations 偏全局、attention sinks 偏局部，

不应简单混为一谈。

 揭示 pre-norm 是二者共现的关键架构因素：这为后续改进 Transformer 残差与归一化设计提供了明确

抓手。

 把“现象观察”推进到“因果解释”：论文不只报告异常，而是通过消融证明两者可被解耦，提升了对模型

内部机制的可解释性。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2603.05498
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论文七

GLM-OCR Technical Report

日期

2026-03-11

内容摘要

GLM-OCR 是一个仅 0.9B 参数 的紧凑型多模态 OCR 模型，目标是兼顾真实业务场景中的识别质量、

推理效率与部署成本。模型由 0.4B 的 CogViT 视觉编码器 和 0.5B 的 GLM 语言解码器 构成，并针对

OCR 这类偏确定性的生成任务引入 Multi-Token Prediction (MTP) 机制，使模型在每一步预测多个

token，从而显著提升解码吞吐。系统层面，作者采用两阶段方案：先由 PP-DocLayout-V3 做版面分析，再

对区域进行并行识别。论文显示，该方案在文档解析、公式识别、表格结构恢复、关键信息抽取等任务上达到

有竞争力甚至 SOTA 的效果，同时仍适合边缘部署和大规模生产环境。
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主要亮点

 小模型做强 OCR：仅 0.9B 参数，但在多类文档理解任务上表现突出，适合资源受限或高并发场景。

 MTP 提高 OCR 解码效率：针对 OCR 的确定性输出特征，用 multi-token 预测替代传统慢速逐 token

解码，很有工程价值。

 两阶段工业化流水线设计：版面分析 + 区域并行识别，兼顾复杂文档解析效果与线上落地效率。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2603.10910
Code: https://github.com/zai-org/GLM-OCR
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论文八

Attention Residuals

日期

2026-03-17

内容摘要

Attention Residuals（AttnRes）提出用“沿深度方向做注意力聚合”来替代 Transformer 中标准的残

差连接。传统 PreNorm 残差会把所有前层输出以固定单位权重不断累加，导致随着层数增加隐藏状态幅值失

控、每一层贡献被逐步稀释。AttnRes 的想法是：让当前层对历史层输出进行 softmax attention，以学习

到的、输入相关的权重选择性聚合早期表示，从而避免统一叠加带来的稀释问题。为了让这一思路能用于大模

型，作者又提出 Block AttnRes，把层划分成块，仅在块级表示上做注意力，显著降低内存与通信开销。实

验表明，AttnRes 在多种计算预算下都优于标准残差，并在推理、代码与中文任务上带来稳定收益。
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主要亮点

 直接改造残差连接这一 Transformer 基础组件：不是局部 patch，而是从深度聚合机制上重写 PreNorm

的累积方式。

 Block AttnRes 让方案可扩展到大模型训练：通过块级近似控制内存与通信成本，使其具备实用性。

 同时带来机制改进与实际增益：论文不仅解释了 PreNorm 稀释问题，还在 GPQA、HumanEval、C-Eval

等任务上展示了稳定提升。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2603.15031

Code: https://github.com/MoonshotAI/Attention-Residuals
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论文九

FromMasks to Pixels and Meaning: A New Taxonomy, Benchmark, and Metrics for VLM Image Tampering

日期

2026-03-20
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内容摘要

这篇论文批评了现有图像篡改检测基准过度依赖粗粒度对象 mask：很多 mask 内像素其实没有被改动，

而不少真正关键的细微修改却发生在 mask 外部，导致评测与真实编辑信号严重错位。为此，作者把任务重新

定义为一个 像素级、语义级、语言感知的 tampering 理解问题。论文首先提出新的编辑分类体系，覆盖

replace、remove、splice、inpaint、attribute、colorization 等多种编辑原语及其语义对象类别；然后发布

带 逐像素 tamper map 和类别监督的新基准；再提出训练与评测框架，用于同时衡量像素级定位、语义分

类和自然语言描述能力。该工作把“是否篡改”这一任务从简单分割推进到更完整的视觉-语义理解框架。

主要亮点

 从 mask 评测升级到 pixel-grounded 评测：更准确地反映真实编辑位置与编辑强度，减少传统评测的

误判。

 统一像素定位、语义分类与文本描述：不只是找出改动区域，还要求理解“改了什么、怎么改的、如何描述”。

 公开大规模基准与模型资源：仓库提供 420K+ 训练对、40K 测试集、代码和预训练权重，具备很强的平

台价值。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2603.20193

Code: https://github.com/VILA-Lab/PIXAR
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论文十

LeWorldModel: Stable End-to-End Joint-Embedding Predictive Architecture from Pixels

日期

2026-03-24

内容摘要

LeWorldModel（LeWM）尝试解决 JEPA（Joint Embedding Predictive Architecture）世界模型训练

脆弱的问题。以往方法通常依赖复杂的多项损失、EMA 教师、预训练编码器或辅助监督来避免表示坍塌，而

LeWM 提出一种从原始像素稳定端到端训练的新方案，只使用两个损失：下一步嵌入预测损失，以及约束潜

在表示服从高斯分布的正则项。这样一来，相比现有唯一可端到端训练的替代方案，超参数复杂度显著下降。

论文还显示，一个约 1500 万参数、单卡数小时即可训练的模型，就能在多种 2D/3D 控制任务上达到有竞争

力表现，并且规划速度比基于基础模型的世界模型快最多 48 倍，说明小而稳的世界模型路线依然很有潜力。
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主要亮点

 极简损失实现稳定端到端 JEPA：把复杂多项损失压缩到两项，明显降低训练门槛和调参负担。

 小参数、低算力却具备强效率：约 15M 参数、单 GPU 数小时训练，规划速度最高可达 48×。

 不止能控制，还能学物理结构：作者通过物理量 probing 和 surprise evaluation 证明其潜空间具有可解

释的世界建模能力。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2603.19312
Project: https://le-wm.github.io/
Code: https://github.com/lucas-maes/le-wm
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论文十一

Towards end-to-end automation of AI research

日期

2026-03-25 《Nature》录用论文

内容摘要

这篇发表于《Nature》的论文系统介绍了 The AI Scientist，即一个能够覆盖机器学习研究全流程的自动

化科研系统。该系统可在给定研究方向后，自主完成想法生成、文献检索、实验规划、代码实现、实验执行、

结果分析、论文撰写和自动评审等步骤。论文的一个关键配套组件是 Automated Reviewer：它通过集成多

轮自动评审与 area-chair 式汇总决策，对论文质量给出接近人类审稿人的判断。作者用真实会议数据验证其

评审能力，并进一步展示：随着底层基础模型能力和测试时算力提高，AI Scientist 生成论文的质量也随之提

升，体现出某种“科研自动化的 scaling law”。这是目前最完整地展示“AI 科研全流程自动化”的代表性工

作之一。
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主要亮点

 首次把科研全流程串成一个端到端系统：从 idea 到 paper，不再只是自动写代码或自动写综述的局部工具。

 Automated Reviewer 是关键基础设施：它让大规模、低成本地评估 AI 生成科研成果成为可能，并与人

类审稿表现相近。

 展示出明显的 scaling 趋势：更强的基础模型与更多测试算力，会显著提升自动科研系统的产出质量，说

明这条路线仍在快速上升。

相关链接

Paper：https://www.nature.com/articles/s41586-026-10265-5
Blog: https://sakana.ai/ai-scientist-nature
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论文十二

Intern-S1-Pro: Scientific Multimodal Foundation Model at Trillion Scale

日期

2026-03-26

内容摘要

Intern-S1-Pro 自称是首个 一万亿参数级（1T）科学多模态基础模型，目标是在通用能力、推理能力、

视觉-文本理解能力和专业科学任务能力之间取得统一增强。论文强调，该模型不仅在通用与多模态能力上更强，

还将科学能力扩展到 100 多个专业任务，覆盖化学、材料、生命科学、地球科学等多个关键领域。支撑这一

规模训练的基础设施包括 XTuner 与 LMDeploy，它们使得万亿参数级别的强化学习训练与训练/推理精度一

致性成为可能。论文将其定位为一种 “Specializable Generalist”：既保留通用智能的广度，又能在科学场

景下表现出比不少闭源模型更深的专业能力。
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主要亮点

 万亿参数科学多模态模型：体量本身就非常激进，瞄准的是“通用 + 专业科学”双重能力统一。

 覆盖 100+ 科学任务：不只是若干 demo，而是面向多个学科的大范围科学能力扩展。

 强调训练基础设施的重要性：XTuner 与 LMDeploy 被作为实现 1T 级 RL 训练与部署一致性的关键技术

支柱。

相关链接

Paper：https://arxiv.org/abs/2603.25040
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论文十三

ReFTA: Breaking the Weight Reconstruction Bottleneck in Tensorized Parameter-Efficient Fine-Tuning

日期

2026-03-26（CVPR 2026 录用）

内容摘要

ReFTA 聚 焦 张 量 化 参 数 高 效 微 调 （ Tensorized PEFT ） 中 的 一 个 核 心 瓶 颈 ： 权重重建（weight

reconstruction）成本过高。这类方法通常会把大模型中的权重张量分解为更紧凑的张量结构，以减少可训练

参数量，但在实际训练与推理中，往往仍需要频繁地把这些张量化表示重建回完整权重矩阵，从而带来明显的

时间和内存负担。ReFTA 的核心目标就是打破这一重建瓶颈，让张量化微调不仅“参数省”，也真正“算得快、

用得起”。从题目与论文定位看，它更偏向一种高效训练/部署层面的结构优化方法，旨在提升 tensorized PEFT

的实际可用性，使低成本微调不再被重建开销卡住。

19
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主要亮点

 直指 tensorized PEFT 的关键工程瓶颈：相比只讨论参数压缩率，ReFTA 更关注真实训练/推理流程里的

重建代价问题。

 强调“参数高效”与“计算高效”统一：很多 PEFT 方法参数量虽小，但运行并不轻；这篇工作试图把两者

真正统一起来。

 适合资源受限的大模型微调场景：如果能有效减少权重重建开销，就更有希望在边缘设备、低显存环境或批

量任务微调中落地。

相关链接

Paper：https://zhouchenlin.github.io/Publications/2026-CVPR-ReFTA.pdf
Code: https://github.com/jzheng20/ReFTA
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 技术动态一

Generalist AI 发布具身基础模型 GEN-0 突破机器人智能规模化瓶颈

日期

2025-11-04
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内容摘要

Generalist AI 正式推出 GEN-0 具身基础模型，该模型专为高保真原始物理交互下的多模态训练打造，

首次在机器人领域确立可预测的智能规模化定律，打破了机器人发展的传统数据限制，实现模型能力随真实物

理交互数据精准提升，标志着具身智能迈入规模化发展的全新阶段。GEN-0 的核心技术亮点包括：(1) 突破智

能阈值与规模化定律：发现 70 亿参数量的相位跃迁节点，7B + 模型可高效吸收大规模机器人预训练数据，

预训练数据、算力与下游任务性能呈强幂律关系，模型表现可精准预测；(2) 独创 Harmonic Reasoning 谐

波推理：实现感知与行动令牌的异步连续流协同，让模型在物理世界中无缝思考与行动，无需依赖双系统架构

或推理时引导；(3) 跨具身适配与无数据瓶颈：原生支持 6DoF、7DoF 等多类机器人，基于超 27 万小时真

实世界操作数据预训练，数据以每周 1 万小时增速扩充，搭建了互联网级机器人数据基础设施；(4) 建立精细

化预训练科学体系：验证数据质量和多样性比体量更重要，不同数据混合策略塑造不同模型特性，可通过 A/B

测试优化数据采集，为模型调优提供精准指引。GEN-0 的推出填补了机器人领域具身基础模型规模化的技术

空白，为工业、物流、制造等多领域的机器人落地提供了核心支撑，推动真实物理世界中的机器人智能实现可

预测的规模化升级。

相关链接

技术博客: https://generalistai.com/blog/nov-04-2025-GEN-0
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 技术动态二

OpenAI 推出面向专业工作与智能体任务的 GPT-5.4

日期

2026-03-05

内容摘要

OpenAI 正式发布 GPT-5.4，这是一款面向专业工作负载与复杂智能体任务优化的通用大语言模型，重点

提升了专业知识工作、编程、多步工具协作与计算机使用等关键能力。该模型在通用推理、编程及知识型工作

场景中进一步增强，在覆盖 44 个职业的知识型工作评测中达到行业专业水准，并在多项权威基准测试中取得

领先表现；与此同时，GPT-5.4 也在响应效率、工具调用质量与整体使用成本之间实现了更优平衡。GPT-5.4

的核心技术亮点包括：(1) 原生计算机使用与更强视觉理解能力：模型原生支持计算机操作，在桌面环境导航

任务中达到领先水平，并进一步增强了对视觉界面、图像内容与复杂文档的理解能力；(2) 优化的工具协作与

高效 Token 利用机制：通过引入工具搜索、增强多步工具调用能力，并在 Codex 中实验性支持 1M Token 上

下文，GPT-5.4 能够在复杂工作流中以更高效率完成规划、调用与执行；(3) 更强可控性与更低事实性错误：

GPT-5.4 Thinking 支持在处理复杂任务时先简述工作方案，并允许用户在生成过程中动态补充指令、调整方向；

同时，相比前代模型，其事实性错误率进一步下降，模型整体可靠性与安全防护能力持续增强。GPT-5.4 的推

出进一步推动了 AI 智能体在复杂专业工作流中的落地，为企业级与开发者级专业化 AI 应用提供了更强的基础

模型支撑。

2830



相关链接

技术博客: https://openai.com/zh-Hans-CN/index/introducing-gpt-5-4/

31

https://openai.com/zh-Hans-CN/index/introducing-gpt-5-4/


 技术动态三

GPT-5.4 Thinking 发布系统卡：强化高风险能力治理

日期

2026-03-05

内容摘要

OpenAI 发布 GPT-5.4 Thinking System Card，系统披露了 GPT-5.4 Thinking 的安全评估、部署约束与

缓解方案。与此前同系列模型相比，这份系统卡最值得关注的并非单纯性能变化，而是 GPT-5.4 Thinking 被

明确界定为首个已针对“高网络安全能力”实施专门缓解措施的通用模型，显示出前沿推理模型的治理正在进

一步转向能力分级下的定向部署安全框架。其核心技术亮点包括：(1) 高网络安全能力模型的专门化缓解机制：

在 Preparedness Framework 下，OpenAI 将 GPT-5.4 Thinking 纳入 High 级网络安全能力模型管理，并针

对相关高风险内容引入专门缓解方案；(2) 面向真实攻击路径的运行时安全监控体系：部署侧采用分层

conversation monitor 与账户级处置机制，对高风险网络安全请求进行识别、拦截与进一步审查；(3) 覆盖计

算机使用与推理过程的全链路安全治理：系统卡同时披露了越狱、提示注入、视觉输入、健康场景、误删数据

防护、计算机使用确认机制及 Chain-of-Thought 可监测性等方面的评估与控制思路。总体来看，这份系统卡

表明，OpenAI 对高能力推理模型的发布逻辑，正在由能力披露进一步转向“能力评估—运行时防护—访问控

制”一体化的部署安全范式。

相关链接

技术博客：https://openai.com/zh-Hans-CN/index/introducing-gpt-5-4/
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 技术动态四

“十五五” 规划中的 “人工智能+”

日期

2026-03-13

内容摘要

《中华人民共和国国民经济和社会发展第十五个五年规划纲要》正式发布。根据纲要公开内容，文件明确

提出全面实施“人工智能+”行动，并将相关部署纳入“提升数智化发展水平”等章节，强调加强人工智能同

科技创新、产业发展、文化建设、民生保障、社会治理相结合，全方位推进数智技术赋能。围绕基础供给，纲

要提出强化算力、算法和数据高效供给，推进“模芯云用”协同创新，建设人工智能语料库和重点行业高质量

数据集，并通过算力服务、算力租赁等方式降低用算门槛；围绕应用落地，文件提出推动人工智能在科研、制

造、能源、农业、教育、医疗、政务等领域加快应用，推进国家人工智能创新高地和国家人工智能应用中试基

地建设；围绕前沿布局与治理规则，纲要还将多模态、智能体、具身智能、群体智能等方向纳入前沿部署，并

对学科专业建设、人才培养、模型能力评估、算法备案、安全评估、风险治理和国际合作等作出安排。

相关链接

报告链接：https://www.gov.cn/yaowen/liebiao/202603/content_7062633.htm
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 资源分享一

《OpenClaw 101：小龙虾教程及资源汇集》

类型：网站

内容提要

OpenClaw 101 是一个专注于开源 AI 代理项目 OpenClaw 的中文学习资源社区。该网站以“7 天掌握你

的 AI 私人助理”为核心目标，通过系统化的教学路径引导用户从零开始构建一个 24/7 全天候在线、具备自主

执行能力的智能助手。平台不仅详细解析了如何将 AI 接入 Telegram、飞书、钉钉等通讯工具，还深度整合了

全球超过 440 篇优质教程及 5400 多项社区技能，内容涵盖云端一键部署、本地大模型联动、自动化工作流以

及高级多 Agent 协作等实战场景。作为一个一站式的资源聚合中心，它在强调数据自主与隐私安全的同时，通

过丰富的视频课与图文指南，将复杂的 AI 技术转化为普通用户也能轻松上手的生产力工具，是国内开发者和

AI 爱好者探索个人自动化代理的最佳入口。

资源链接

https://openclaw101.dev/zh
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 资源分享二

《Karpath 的 AutoResearch 开源框架》

类型：网站

内容提要

AutoResearch 是由 AI 领域巨擘 Andrej Karpathy 发起的开源项目，也是他提出的“Vibe Coding”理

念的终极实践。其核心愿景是建立一个由 AI 代理自主驱动的科研组织：用户只需提供一个基础的 LLM 训练

框架（如单卡 nanochat）和一份操作指令（program.md），AI 代理便会化身“全职研究员”，在深夜自动

修改代码、调整超参数并运行训练实验。该项目打破了传统由人类研究员通过“声波”（开会）同步进度的低

效模式。在 autoresearch 的架构下，训练被严格限制在 5 分钟的固定时长内，代理通过对比验证集的

bits-per-byte 指标，不断自我迭代出更优的模型架构。这不仅是一个高效的自动化调参工具，更是一场关于

“让 AI 研究 AI”的前哨战，预示着人类将从繁琐的编程细节中抽离，转而通过编写“元程序”来定义研究目

标，正式开启了自主科研 Agent 的新纪元

资源链接

https://github.com/karpathy/autoresearch
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深圳软牛科技集团股份有限公司成立于 2014年 6 月，作为国家级专精特新“小巨人”企业，始终以“让创意成为现实”为使命，

专注于通过人工智能视觉大模型技术驱动全球数字创意生态。

公司深度聚焦图像修复、视频增强、多模态内容生成等视觉大模型核心技术，联合西安电子科技大学、香港中文大学（深圳）等顶

尖高校，攻克了视频抠像、画质修复等难题，并与深圳大学共建“人工智能技术联合创新中心”，推动 AI 赋能的图像增强技术规模化

落地。

目前，软牛科技能够为广电机构、影视制作、工业检测、农业测报等多个行业提供专业解决方案。从微米级工业精密测量，到食品

异物智能检测；从农业害虫 AI 识别防治系统，到 AR 设备巡检实时画面 AI 增强与场景识别；从 VR全息空间建模助力文博展陈数字化升

级，到跨终端智能影像协作软件的全链路画质优化引擎，软牛科技正以技术革新重新定义新质生产力。

在消费级市场，旗下牛小影（https://www.niuxuezhang.cn/video-enhancer.html）、HitPaw 等海内外知名品牌，以“一键式 AI 视觉创

意”为核心，为全球超 1 亿用户提供视频修复、老电影 AI 上色等场景化服务。例如，牛小影支持 4K 或 8K 超高清修复技术，帮助家庭

用户重现祖辈黑白影像的生动细节；HitPaw Edimakor 通过 AI 语音合成、多语言实时翻译等功能，让自媒体创作者轻松实现跨语言内容

生产。

这些创新成果的背后，是公司每年近亿元的研发投入和占比超 50%的顶尖技术团队，以及 CMMI、ISO56005 等国际权威认证体系支

撑的硬核实力。立足深圳总部，我们通过北京、新加坡、香港等战略支点构建起辐射全球 200 多个国家和地区的智慧服务网络。作为高

新技术企业、深圳市潜在科技独角兽，软牛科技始终以“技术无界”为理念，持续拓展 AIGC+产业应用的边界。

未来，软牛科技将加速推进物理世界与 AI 视觉的无缝衔接，让每个人都能通过指尖的艺术级创作，开启属于自己的数字时代。
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